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Intisari

Kanker payudara menjadi pembunuh nomor 1 dunia bahkan di Indonesia.
Penangan penyakit ini umumnya dilakukan setelah penderita memasuki tahap
kanker yang sudah lama bersemayam dalam tubuh. Penelitian ini mencoba untuk
membuat model prediksi kanker payudara yang akurasinya diatas 99%. Harapannya
adalah dengan model tersebut pendeteksian dini kanker payudara dapat dilakukan
dengan diagosa yang sangat akurat. Sehingga membantu dokter atau fasilitas
Kesehatan memberikan penangan sedini mungkian agar kanker payudara tidak
berkembang. Model yang dikomparasikan adalah algoritma decision tree yaitu ID3,
CART dan C4.5. Pengunaan pruning dan pre-pruning dilakukan untuk melihat
akurasi model yang dibangun, hasilnya 98,25% didapat pada algoritma ID3 dan
CART baik menggunakan atau tidak menggunakan pruning dan pre-pruning. Masih
belum tercapai nilai akurasi 99%, kendala ini mungkin karena beberapa parameter
yang belum ditemukan nilai yang pas.
Kata kunci— Akurasi, CART, C4.5, Kanker Payudara, ID3

Abstract
Even in Indonesia, breast cancer is the leading cause of death. Treatment
for this illness typically begins when the patient reaches the stage of cancer that
has been present in the body for a long time. The goal of this work is to develop a
breast cancer prediction model that is above 99% accurate. It is hoped that this
approach will enable highly accurate early identification of breast cancer. In order
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to prevent breast cancer from developing, this aids medical professionals or
healthcare institutions in providing treatment as soon as possible. The decision tree
algorithm, specifically ID3, CART, and C4.5, is the model being compared. The
accuracy of the model that was developed was tested using pruning and pre-
pruning; the results were 98.25% for the ID3 and CART algorithms, whether or not
these techniques were used. The fact that the accuracy level of 99% has not yet been
reached could be caused by a number of parameters that have not yet found the
proper value.
Keywords— Accuracy, CART, C4.5, Breast Cancer, ID3
PENDAHULUAN
Kanker payudara merupakan penyumbang kematian sebesar 6,6% dari
seluruh kematian akibat kanker di dunia,dengan jumlah kasus sebesar 11,6% dari
seluruh jenis kanker, sedangkan insiden kanker payudara pada perempuan di
Indonesia sebesar 11,3% [1]. Secara nasional prevalensi penyakit kanker pada
penduduk semua umur di Indonesia tahun 2013 sebesar 1,4% atau diperkirakan
sekitar 347.792 orang. DI Yogyakarta memiliki prevalensi tertinggi untuk penyakit
kanker, yaitu sebesar 4,1%, sedangkan prevalensi kanker payudara untuk propinsi
Jambi sebesar 1,5% atau diperkirakan sekitar 4.995 penduduk [2]. Kanker payudara
telah menjadi pembunuh nomor 1 di Indonesia bahkan di dunia [3]. Kanker ini
menyerang Wanita walaupun pria juga memiliki potensi terkena kanker payudara
[4]1[5][6]. Jumlah penduduk Wanita di Indonesia adalah 49,52% atau sekitar
136.361.271 jiwa dari 275.361.267 jiwa penduduk Indonesia. Jumlah Wanita di
Indonesia yang terkena kanker payudara per tahun 2022 sebanyak 60.234 jiwa.
Beberapa diantaranya datang ke fasilitas kesehatan dengan kondisi yang stadium
lanjut [7]. Jika datang lebih awal kemungkinan indakan pencegahan dapat di
lakukan sehingga mampu menolong nyawa penderita[8].
Pemerintah menanggapi serius hal tersebut, melalui Kementrian Kesehatan
(kemenkes) dilakukan Gerakan yang dinamakan SADARI (Sadar sendiri) [9].
Gerakan tersebut diharapkan mampu menekan angka penderita kanker payudara

stadium lanjut dengan pencegahan sejak dini. Gerakan tersebut perlu di
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sosialisasikan keseluruh orang [10], karena terbukti meningkatkan kesadaran dan
Langkah antisipasi orang terhadap kanker payudara. Kanker payudara stadium
lanjut dapat dikelompokan dalam kanker jinak atau ganas [11][12]. Kanker jinak
masih dapat dilakukan prosedur perawatan yang terukur dan terjangkau untuk
mengatasinya. Namun jika sudah masuk kanker ganas maka kemoterapi dan
perawatan khusus perlu di terapkan[13][14].

Pandemic covid-19 menerapkan pembatasan sosial, sehingga sosialisasi
dari kemenkes menjadi terbatas ruang geraknya [15]. Namun demikian interaksi
yang dilakukan secara daring (dalam jaringan) meningkat drastis [16]. Media
promosi Kesehatan menjadi beragam dan sangat mudah di akses dari mana saja dan
kapan saja [17].

METODE PENELITIAN

Penelitian ini menggunakan metode crips-DM dengan improve pada

beberapa langkah.

Gambarl. Metode penelitian

Merubah data menjadi numerik

Menghapus nilai yang hilang

Menghilangkan data yang duplikat

Melakukan normalisasi data (range transformation)
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5. Memilih atribut yang menjadi target lalu mencari korelasi dengan atribut yang
lain dengan nilai positif paling tinggi.

6. Memisahkan data menjadi data testing dan data training dengan perbandingan
50% : 50%, 60% : 40%, 70% : 30%, 80% : 20%, 90% : 10%.

7. Mencari performa model yang dibuat.

8. Perubahan parameter untuk mendapatkan performa yang paling tinggi.

HASIL DAN PEMBAHASAN
Tahap awal adalah membangun model dengan tool machine learning untuk
mempercepat proses perhitungan kalkulasi. Penelitian ini menggunakan rapid

miner sebagai tool nya.

spiituts 2pp! Purtorm ance $0%
- e » s e - - @ »
h 4 v 2
» w mod ver
v v
v
el )
" mot
ena
spit Cuta (2) 20ply Pertormance 6% 4%
-
- o mat - - @ »
Y v »
»a wt per al
v v v
v
wuitply Onel
™ ' ot " o
Re . piit Duta (3) Sy spply Partormance 70% -30%
-
dn s - P » mot - - @
¥ v N B '
v u
v v
v
v spiit Cuta (4) Apply Performance 10% 20%
. g » - - - @ b
b 5 %
» - ws por .
v v
mod
en
v
pit Duth (5)
Y-
»a "
’
mot
v e
2 (%) Parte % 0%
-
ot - -
v w mod =l
v v

Gambar 2 Pemodelan Yang Dilakukan Menggunakan Rapid Miner

Operator pertama yang digunakan adalah read csv, opertaror ini digunakan
untuk membaca data csv tentang kanker payudara yang sudah tersedia di UCI
dataset. Penggunaan data public dipilih agar penelitian ini bisa di duplikasi dan
dilanjutkan untuk penelitian kedepan. Selanjutnya operator multiply dipakai untuk
mempercepat mengetahui hasil dari masing masing keadaan jika data di split atau
dipisah dengan ketentuan 50% : 50%, 60% : 40%, 70% : 30%, 80% : 20%, 90%
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10%. Kemudian operator decision tree digunakan untuk melihat kinerja masing
masing model yang ada yaitu ID3, CHART dan C4.5 [18].

Pada operator decision tree terdapat pilihan penggunaan apply pruning dan
apply pre-pruning. Purning adalah mengidentifikasikan dan membuang cabang
yang tidak diperlukan pada pohon yang telah terbentuk [19]. Hal ini dikarenakan
pohon keputusan yang dikontruksi dapat berukuran besar, maka dapat
disederhanakan dengan melakukan pemangkasan berdasarkan nilai kepercayaan
(confident level)[20]. Sedangkan pre-pruning adalah menghentikan pembangunan
suatu subtree lebih awal (dengan memutuskan untuk tidak lebih jauh mempartisi
data training) [21]. Saat seketika berhenti, maka node berubah menjadi leaf (node
akhir). Node akhir ini menjadi kelas yang paling sering muncul di antara subset
sampel [8]. Proses uji pada penelitian ini dilakukan dengan menggunakan atau tidak
menggunakan dari ke dua pilihan tersebut. Hasil kinerja dapat dilihat pada tabel 1.

Selanjutnya operator apply model digunakan untuk menerapak hasil split
data dan operator decision tree. Untuk melihat Kkinerja digunakan operator
performance. Pada Operator performance nilai yang ingin dilihat pada penelitian
ini adalah akurasinya. Parameter-parameter lain pada operator performance
sementara tidak digunakan. Tujuan dari penelitian ini adalah mencari model yang

menghasilkan akurasi diatas 99%.

Kinerja Model Dengan Berbagai Kondisi
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Gambar 3 Kinerja Model Dengan Berbagai Kondisi

Tabel 1 Hasil Kinerja Komparasi Model

SPLIT DATA MODEL ID3 C4.5 CART
Apply Pruning 91,55% 90,85% 90,14%

50% - 50% Apply Prepurning 91,90% 90,85% 92,96%
Tidak Pakai 91,20% 90,85% 90,14%

Pakai Ke 2 Nya 91,90% 90,85% 92,25%

Apply Pruning 92,11% 90,79% 90,35%

60% - 40% Apply Prepurning 92,98% 92,11% 91,67%
Tidak Pakai 92,11% 90,79% 90,35%

Pakai Ke 2 Nya 92,98% 92,11% 91,67%

Apply Pruning 95,32% 89,47% 91,23%

70% - 30% Apply Prepurning 95,32% 91,81% 91,23%
Tidak Pakai 95,32% 89,47% 90,64%

Pakai Ke 2 Nya 95,32% 91,81% 91,23%

Apply Pruning 93,81% 96,46% 92,04%

1 0, 0, 0,

80% * 20% Apply Prep.urnmg 94,69% 96,46% 92,04%
Tidak Pakai 93,81% 96,46% 92,04%

Pakai Ke 2 Nya 95,58% 96,46% 92,04%

Apply Pruning 98,25% 96,49% 98,25%

1 0, 0, 0,

90% * 10% Apply Prep.urnmg 98,25% 96,49% 98,25%
Tidak Pakai 98,25% 94,74% 98,25%

Pakai Ke 2 Nya 98,25% 96,49% 98,25%

KESIMPULAN

Melihat hasil kinerja model berdasarkan split data, penggunaan 90% data
training dan 10% testing menunjukan nilai yang paling tinggi. Model 1D3 dan
CART selalu menunjukan akurasi yang sama disetiap kondisi antar menggunakan
atau tidak menggunakan pruning dan pre-pruning yaitu 98,25%. Namun demikian
tujuan dari penelitian ini adalah menghasilkan akurasi diatas 99% belum tercapai.
Masih ada beberapa parameter yang dapat dirubah sehingga kemungkinan akurasi
daiatas 99% bisa dicapai. Pada pruning ada nilai confidence yang dapat di rubah

angkanya seperti gambar 3 begitupun pre-purning seperti gambar 4.
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< apply pruning i

confidence 01 i

Gambar 4. Parameter pruning

< apply prepruning i

minimal gain 0.01 i
minimal leaf size 2 i
minimal size for split 4 i
number of prepruning altermatives 3 i

Gambar 5. Parameter pre-pruning
SARAN
Penelitian ini masih belum mencapai angka akurasi diatas 99%. Pasalnya
dalam dunia Kesehatan nilai akurasi sebuah model sebelum diterapkan sebaiknya
diatas 99% karena berkaitan dengan keselamatan jiwa seseorang. Oleh karena itu
perlu peningkatan nilai yang dapat dicapai dengan merubah parameter-parameter
yang ada pada masing masing model. Kegiatan tersebut dapat dilakukan kedepan

berdasarkan apa yang telah dilakukan pada penelitian ini.
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